User-Defined Model

Buts :
€ intégrer un modele développé hors de SEM

€ le comparer aux autres modéles de SEM (arbre,
régression, ..)
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User-Defined Model

Le diagramme a utiliser
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User-Defined Model

Réle de chaque étape :

4 SAS CODE

Permet d’insérer le code SAS du modele « externe ». On peut y
écrire n’importe quel programme SAS.

Ce programme doit impérativement produire une table de
validation scorée, et si cela est possible, une table de test
egalement scorée.

Il importe donc plus dans ce nceud SAS CODE de fournir un
moteur de score appliqué aux différents jeux de données (par
exemple avec une étape Data) que de construire un modeéle, ce
qui peut étre effectué en dehors de SEM.

€ DATA SET ATTRIBUTES

Les deux tables scorées (entrainement et validation) sont
proposées « brutes » hors du nceud SAS CODE. Ce deuxieme
nceud spécifie le role des nouvelles variables, en particulier celle
qui sert de score proprement dit, ou de décision.

€ USER-DEFINED MODEL

Permet d’introduire dans le circuit des modeles SEM le modele
externe. Calcule entre autres les données de lift.
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User-Defined Model

Le noeud SAS CODE

1.Tables en sortie

Selon les cas, il y aura 2 (si pas de test) ou 3 tables en sortie
du nceud SAS CODE. Pour les déclarer, dans I'onglet MACRO,
cliquer (bouton droit) sur EXPORTS dans l'arborescence a
gauche de I’écran.

Data ] Variables Macros l Program ] Exports
[ Use DMDB
IE Macro variables Macro Variable Drescripkion | Current value | Data Sek Label
LB Libraries e TRA Export: Train dat.., EMDATA.:TR_ELPM TRAIN data From 545 ...
- Imparts
- Eﬂ Data zets

=gk, Wariables

&, Inputs
........ @, Targets
# Erpor

Export new daka sek ar view. ..

[

Le choix qui apparait alors est EXPORT NEW DATA SET OR
VIEW. Il conduit a cet écran :

E wpart rale:

| Train j
alidation J
Test

Score
Predict
R aw

R esults

L’opération est répétée pour les trois types de table en sortie
(entrainement, validation et test).
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User-Defined Model

Le noeud SAS CODE
1.Tables en sortie

Data ] Yariables Macro= l Program ] Exports
[ U=ze DMDB
F Macro variables Macro Variable Descripkion | Current walue | Data Set Label |
LH Libraries e _TRA Export: Train dat... EMDATAXTR_BLPN  TRAIN data from SAS ...
=1/ Imports e vaL Export: validate ... EMDATARVL_BxM4  WALIDATION data fro..,
=[5 Datasets | |Fa, 1es Export: Test dat... EMDATAXTE_YUMZ  TEST data from SAS c...

-, Variables

& Ihputs
........ @, Targets
# Exports:

Les tables créées correspondent par défaut aux macro-
variables & TRA, & VAL et & TES.

Le moteur de score dans I'onglet PROGRAM fera référence a
ces macro-variables dans ses sorties d’étape DATA ou de PROC.
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User-Defined Model

Le noeud SAS CODE
2. Code du moteur de score

En général, il s’agit d’'une étape Data construite a partir des
coefficients du modele. Pour une analyse discriminante comme

pour une regression (linéaire ou

variable est calculée, qui est
variable a expliquer (cible).

logistique), une nouvelle
la prédiction de la valeur de la

Data ] Variables ]

Macro=s

Program

|Hun

v Enabled

= Basic computations [(client or server)

”]]DE OUTPUT 1inearDiscFunc =

CLASS &_targets ;
YaR & _intrvl ;
RUN ;

DAaTAa _NULL _ ;
SET work.coeffs EHND =
IF _H_=1 THENW DO ;
CALL EXECUTE ("DATA &_wal
CaLL EXECUTE
CaLL EXECUTE
CaLL EXECUTE
END ;
ELSE DO ;
CaAaLL EXECUTE
END ;
IF fin THEN DO ;
CALL EXECUTE (*;™) ;
CaALL EXECUTE (" _INTO_
CALL EXECUTE (“BUN ;") ;
END ;
RUN ;

fin ;

( i
("SET &_walid ;") ;
E"regle = 0.5 ") ;

DAaTa _HULL_ ;
SET work.coeffs EHND =
IF _H_=1 THENW DO ;
CaLL EXECUTE ("DaATh & _tes
CALL EXECUTE (“SET &_test ;
Call EXECUTE (“renle = 0.5 )

fin ;

work.coeffs ;
PROC DISCRIM DATA = &_train OUT = &_tra;

LI (u! I_I 1 !u_u! |10| !u]u] :

Ve (U _q1IT=T1 ol ) variable) ;

= (regle » 0.5}

Le code proposé ici est paramétré
de maniere a intégrer
automatiquement les sorties de la
procédure de modélisation. Cette
solution est élégante mais
fastidieuse a programmer.
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User-Defined Model

Le noeud SAS CODE

2. Code du moteur de score

Dans le code du moteur de score, il est important de noter le
nom de la variable qui contient la prédiction pour I'événement
recherché. Ici, la variable INTO en tient lieu. Dans la sortie
d’une régression logistique, on pourra utiliser directement le

score.

3. Export du nceud
L’onglet EXPORT doit rappeler les 2 ou 3 tables créées.

ata | Var iahl o= | Aacros | Frogran Expener b= Notms

F Pazz inported data stz bto succeRzsors

Exports:
Mavorn 'variabis Deeseoripition Carend wake Dt Sast Lasken
s Exprort: Traindst,,, EMOATAXTR_BEM  TRAIN chats from S45 ,,
Jo_waL Export: Welddsts ... CHOMTASVL_EOMS  WELIDWTION dats fro,..
Ja TES Ewport: Test dat... EMDOTASTE YUMT  TEST data From SAS c.. fuled |
Delete |

Olivier Decourt
http://www.ifrance.com/datamining/ SEM / User-Defined Model 7



User-Defined Model

Le nceud DATA SET ATTRIBUTES

On y sélectionne a son tour chacune des tables créées par le
nceud SAS CODE, dans l'onglet DATA.

Data ] VYariable=s ] Class VYariable=s ] Hotes ]

Hame Output Export Role
EMDATA.XTR_BLPH EMDATA . EXCPRAIS Tes TRAIN
EMDATA . XVL_BXH4 EMDATA . EXTBGODO Tes VAL IDATE
EMDATA . XTE_YUNT EMDATA . EXUG4RJ0 Tes TEST
EMDATA . TRHY IEDA EMDATA . EXHDAHS Y No TRAIN
EMDATA.VALTSYT 85 EMDATA .EX089RJO0 No VAL IDATE
EMDATA. TSTI38TH EMDATA . EXKQTZ8A No TEST

Dans l'onglet VARIABLES, il faut alors repérer la variable

« prédiction » créée par le moteur de score. Ici, INTO_.

D’un clic du bouton droit sur sa caractéristique NEW MODEL
ROLE, on sélection SET NEW MODEL ROLE.

RENTA

Tes
GODOD_BAD Yes
CRASH Tes
_0 Yes
_1 Yes
_INTOD_ Yes

rejected
target
input
input
input
input

=T.

| ==

rejected interval

target binary
input binary
input interval
input interval
inpu

Siet Mew Model Role

Sork by Mew Model Role
Subset by Mew Model Role
Find Mew Model Fole

Wiew Diskribution of _INTO_

Reset Role

L i

Ce nouveau role est PREDICT.
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User-Defined Model

Le nceud DATA SET ATTRIBUTES

On procede de méme pour chacune des 2 ou 3 tables créées par
le noeud SAS CODE. Au final, pour chacune des tables, I'aspect de
I’'onglet VARIABLES doit étre le suivant...

Name | KEEp| Mode | HDIE| HNew Model Hulel Measurement|
NEBE_SIN Yes input input binary
C_PEBHIS Ye=s input input nominal
MARQUE Tes input input nominal
USAGE Yes input input nominal
PROF Yes input input nominal
PUISS Yes input input interval
VaLEUR Yes input input interval
GARAGE Yes rejected rejected nominal
FONTARIF Yes input input nominal
FaMliL Tes input input nominal
PERHMIS Yes rejected rejected nominal
GARFERN Tes input input b inary
PR IME Yes rejected rejected interval
CONT Tes id id nominal
MBS IN Yes input input ordinal
court Tes rejected rejected interval
CRM_N Yes input input interval
AGE Tes input input interval
ANC_VEH Yes input input interval
ANC_CONT Yes input input interval
RENTA Yes rejected rejected interval
GOOD_BAD Yes target target binary
CRASH Yes input input b inary
_0 Tes _jnput oot interval
= Yes input input interval ———
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User-Defined Model

Le nceud USER DEFINED MODEL
Son onglet-clé est ici PREDICTED VALUES.

Daka Var iahlas Pradicted Yaluss .[h.lh.n.ll- | Mobtes

Target: GOOD_BAD d

Mescurensnt ! b inorye Profile information |

Event : 1

| Lewel Predicted Yo iable Mode 1 1 ing Prior Labiz |
1 . Predicted: GOOD_Bd= 1
L, . Predicted: GODD_BHD=0

On doit y définir quelle est la variable qui représente un score
(ou une prédiction) pour les tables proposées en entrée de ce
noeud. Un clic (bouton droit) dans la colonne PREDICTED
VARIABLE, a hauteur de la ligne appropriée (selon I'événement
prédit) permet de sélectionner cette variable.

Target: [GooD_BAD ¥
Measurement: binary Profile information |
Event: 1
Level Predicted Yariable Modelling Pri
0 Select Predicted Yariable...

Clear

Sort by Predicted Yariable
Find Predicted Varisble
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User-Defined Model

Le nceud USER DEFINED MODEL

Target: |GODD_BAD ¥
Heaszurement: binary Profile information |
Event: 1

Level Predicted Variable Moded Sont .pI'OpOSéES dans la Label
liste toutes les 00D_BAl
variables de role 0D_Bn

PREDICT. Ici, une

seule variable a été
associée a ce role.

L’'onglet PREDICTED VALUES est alors sous sa forme définitive.

Target: |GODD_BAD |
Meazurement: binary Profile information |
Event: 1
Level Predicted Variable Modelling Prior Labe
1 _INTO_ . Pred
0 . Pred

Reste a fermer le nceud (la fenétre du MODEL MANAGER apparait
comme pour les autres modéles de SEM) et a I’'exécuter.

Eg Save Model As E]@
Model Mame: Analisc

Model Description: |Analyse discriminante]

0K | Cancel |

Olivier Decourt
http://www.ifrance.com/datamining/ SEM / User-Defined Model 11



User-Defined Model

Le nocud ASSESSMENT

Il considéere désormais le modele externe comme n’importe quel

modele.

8% Assessment Tool

BE=%

MHodel= ] fpd bopewy ] e 9 ] Output ]

Toal | Mame | Dezcription | T arget |Target Ewvent| By Group | .
zer Defined Analizc Analyse dizcriminante GOOD_BaD
Tree Untitled  Tree GOOD_BAD 1

8% Lift Chart

~Uertical Axis Ualue

" ®Response
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T Lift Yalue
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~
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Beooge . . . figags 1y
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